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Penjelasan

Proporsi prediksi benar terhadap seluruh data uji.
Teknik menstabilkan distribusi input antar lapisan
untuk mempercepat pelatihan.

Jumlah citra yang diproses dalam satu kali iterasi
pelatihan.

Ukuran kepadatan mineral tulang untuk mendiagnosis
0steoporosis.

Fungsi yang dijalankan otomatis pada tahap tertentu
selama pelatihan.

Kanal warna atau peta fitur pada citra dan lapisan
konvolusi.

Cabang machine learning berbasis jaringan saraf
berlapis banyak.

Operasi konvolusi per kanal yang hemat parameter.

Dual-Energy X-ray Absorptiometry, metode rujukan
pengukuran kepadatan tulang.

Mode eksekusi TensorFlow yang menjalankan perintah
satu per satu secara langsung.

Callback yang menghentikan pelatihan saat performa
validasi berhenti membaik untuk mencegah overfitting.
Satu siklus pelatihan penuh pada seluruh data latih
Floating Point Operations, jumlah operasi komputasi
suatu model

Patah tulang, salah satu risiko utama osteoporosis
Graphics Processing Unit, perangkat keras pemroses
paralel untuk pelatihan model

Mode eksekusi TensorFlow (tf.function) yang
menyusun seluruh perintah menjadi satu alur untuk
mempercepat komputasi

Citra dengan satu kanal warna (keabuan)

Proses model melakukan prediksi pada data baru
Platform daring penyedia dataset publik

Matriks bobot pada operasi konvolusi

Waktu yang dibutuhkan model untuk memprediksi satu
citra

Teknik normalisasi pada tiap lapisan, digunakan pada
ConvNeXt

Besar langkah pembaruan bobot pada tiap iterasi
pelatihan
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Nilai yang mengukur kesalahan prediksi model
terhadap label sebenarnya

Callback yang menyimpan model terbaik berdasarkan
metrik tertentu selama pelatihan

Gangguan atau bintik yang menurunkan kualitas citra
Kondisi model terlalu menyesuaikan data latih sehingga
lemah pada data baru

Bobot yang dipelajari model selama pelatihan

Operasi pengurangan dimensi citra pada CNN

Bobot model hasil pelatihan awal pada dataset besar
Random Access Memory, memori sistem yang
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Callback yang menurunkan learning rate saat performa
model stagnan

Fungsi aktivasi yang menghasilkan
probabilitas antar kelas

Struktur data multidimensi untuk merepresentasikan
citra dan bobot pada model deep learning

Data atau proses untuk memantau performa model
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