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DAFTAR ISTILAH

Memperkirakan kejadian dimasa depan berdasarkan
data masa lalu

Artificial Intelligence (Kecerdasan Buatan)
Pembelajaran secara mendalam untuk memahami dan
menganalisa melalui jaringan saraf tiruan

Lapisan yang terdiri dari neuron dan unit pemrosesan
informasi

Mengukur sejauh mana model memberikan jawaban
benar atau tepat

Recitified Linear Unit merupakan fungsi aktivasi yang
umum digunakan untuk mengatasi masalah nonlinier
Merupakan perilaku dari pembelajaran mesin yang tidak
diinginkan ketika model memberikan prediksi akurat
pada data pelatihan namun tidak untuk data baru.
Merupakan parameter yang dapat disesuaikan untuk

mengontrol proses pelatihan

XV



