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Cloud Computing: model penyediaan layanan komputasi melalui internet.
Dashboard: Antarmuka visual pada aplikasi yang menyajikan ringkasan
data atau informasi penting secara terpadu.

Data fusion: Proses menggabungkan data dari beberapa sumber atau sensor
berbeda untuk menghasilkan informasi yang lebih akurat dan menyeluruh.
Deployment: Proses pengiriman atau penerapan model machine learning
yang telah dilatih agar dapat digunakan dalam lingkungan operasional yang
nyata.

Diferensial (Delta): Perbedaan nilai antara dua variabel, dalam penelitian ini
merujuk pada selisih parameter cuaca antar dua lokasi sensor.

Early Warning System (EWS): Sistem peringatan dini yang dirancang untuk
mendeteksi ancaman cuaca agar langkah mitigasi dapat diambil lebih awal.
Estimated Time of Arrival (ETA): Estimasi waktu tiba; prediksi durasi
waktu yang dibutuhkan oleh suatu fenomena (dalam hal ini hujan) untuk
mencapai titik lokasi tertentu.

Feature Importance: Teknik dalam machine learning untuk menentukan
variabel (fitur) mana yang memiliki pengaruh paling besar terhadap hasil
prediksi model.

Firebase: Platform backend-as-a-service dari google yang digunakan untuk
penyimpanan data secara real-time.

Framework: Kerangka kerja perangkat lunak yang menyediakan struktur
dasar untuk pengembangan aplikasi.

Inference: Proses di mana model machine learning yang sudah terlatih
menggunakan data baru untuk membuat prediksi.

Internet of Things (IoT): Jaringan perangkat fisik yang saling terhubung dan
mampu bertukar data satu sama lain melalui internet.

Mean Absolute Error (MAE): Metrik evaluasi model yang mengukur rata-

rata selisih absolut antara nilai prediksi dan nilai aktual.
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Mean Absolute Percentage Error (MAPE): Metrik evaluasi yang mengukur
tingkat kesalahan prediksi dalam bentuk persentase relatif.

Root Mean Square Error (RMSE): Metrik evaluasi yang mengukur
seberapa besar perbedaan antara nilai prediksi model dengan nilai observasi
sebenarnya.

Spasial-Temporal: Konsep yang mengacu pada analisis data yang
memperhitungkan dimensi ruang (lokasi) dan waktu secara bersamaan.
Streamlit: Framework python open-source yang digunakan untuk
membangun aplikasi web berbasis data dengan cepat.

XGBoost Feature Importance: Metode interpretasi model dalam algoritma
XGBoost untuk mengukur kontribusi relatif tiap fitur terhadap akurasi
prediksi model.

XGBoost Regressor: Algoritma machine learning berbasis gradient
boosting yang dioptimalkan untuk performa tinggi dan digunakan untuk

masalah prediksi nilai kontinu (regression).
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