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AdamW

Augmentasi Data
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Class Imbalance
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ConvNexXt V2

Convolutional
Network (CNN)

Neural

DAFTAR ISTILAH

Metrik evaluasi yang mengukur proporsi prediksi
benar terhadap keseluruhan data uji.

Varian algoritme optimasi Adam yang menerapkan
regularisasi weight decay secara terpisah dari
pembaruan gradien.

Teknik memperbanyak dan memperkaya variasi data
latih melalui transformasi citra tanpa mengubah label
aslinya.

Bagian utama arsitektur jaringan saraf yang berfungsi
mengekstraksi fitur dari data masukan.

Kondisi acuan atau kontrol yang digunakan sebagai
pembanding dalam eksperimen.

Kondisi ketidakseimbangan jumlah data antar kelas
dalam suatu dataset.

Lapisan akhir pada model Klasifikasi yang
menghasilkan prediksi kelas.

Tabel evaluasi yang menampilkan perbandingan
antara label aktual dan hasil prediksi model pada
setiap kelas.

Arsitektur Convolutional Neural Network modern
hasil pengembangan ConvNeXt dengan integrasi
Masked Autoencoders dan Global Response
Normalization, digunakan sebagai model utama
penelitian ini.

Arsitektur deep learning yang dirancang untuk
mengekstraksi fitur visual dari citra digital melalui

operasi konvolusi.
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Data Splitting

Deep Learning

Dropout

Early Stopping

Epoch

F1-Score

Feature Extraction

Fine-Tuning

Fully Convolutional
Masked
(FCMAE)
Global

Normalization (GRN)

Autoencoder

Response

Gradient-weighted
Class Activation

Mapping (Grad-CAM)

Proses pembagian dataset menjadi subset data latih,
validasi, dan uji.

Cabang machine learning yang menggunakan jaringan
saraf tiruan berlapis dalam untuk mempelajari pola
dari data.

Teknik regularisasi yang menonaktifkan sebagian
neuron secara acak selama pelatihan guna mencegah
overfitting.

Mekanisme penghentian pelatihan secara otomatis
apabila performa model pada data validasi tidak lagi
mengalami peningkatan.

Satu siklus lengkap proses pelatihan model terhadap
keseluruhan data latih.

Metrik evaluasi berupa rata-rata harmonik antara
precision dan recall.

Tahap awal pelatihan yang berfokus pada
pembelajaran fitur menggunakan lapisan backbone
yang dibekukan.

Proses pelatihan ulang sebagian atau seluruh lapisan
model menggunakan learning rate kecil untuk
menyesuaikan fitur terhadap dataset target.

Kerangka kerja self-supervised learning berbasis
konvolusi penuh yang digunakan dalam pra-pelatihan
ConvNeXt V2.
Lapisan normalisasi pada ConvNeXt V2 vyang

mendorong  kompetisi antar-kanal fitur guna
meningkatkan keberagaman representasi.

Teknik visualisasi yang menunjukkan area citra yang
paling berpengaruh terhadap keputusan klasifikasi

model.
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Learning Rate

Loss

Overfitting

Precision

Pre-trained Model

Recall

Self-Supervised
Learning

Training

Transfer Learning

Parameter yang menentukan besarnya langkah
pembaruan bobot model pada setiap iterasi pelatihan.
Nilai yang menggambarkan besarnya kesalahan
prediksi model terhadap label sebenarnya.

Kondisi ketika model terlalu menyesuaikan diri
terhadap data latih  sehingga  kemampuan
generalisasinya menurun pada data baru.

Metrik evaluasi yang mengukur ketepatan prediksi
model terhadap suatu kelas tertentu.

Model yang telah dilatih sebelumnya pada dataset
besar dan dapat dimanfaatkan kembali untuk tugas
baru.

Metrik evaluasi yang mengukur kemampuan model
dalam mendeteksi seluruh data yang termasuk kelas
tertentu.

Pendekatan pembelajaran yang memanfaatkan
struktur data itu sendiri sebagai sinyal pengawasan
tanpa memerlukan label manual.

Proses pelatihan model menggunakan data latih untuk
memperbarui bobot atau parameter model.

Metode pemanfaatan model yang telah dilatih
sebelumnya untuk diterapkan pada tugas atau dataset

baru.
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